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オノマトペの多義性解消における名詞の有効性 



複数の意味をもつオノマトペが 

文の中でどの意味で使われているかを 
 

自動判別するシステムの構築 
 

※オノマトペ…擬音語,擬態語の総称



背景
日本人はオノマトペを本当によく使う 
 
→「サクサク♪お家でアメリカン＊アップルパイ」（cookpad1より） 
 
→「赤字が出ようがぴしゃっとボーナスも出ておる」2（長崎県） 

日本語の正確な理解にはオノマトペは不可欠 
 
→機械翻訳や,ロボットの言語理解など 

オノマトペが文中でどのような意味で 
使われているか判別する必要性 
 
→これは擬音？擬態？ 
 
→１語で複数の意味を持つオノマトペもたくさんある

1) Cookpad : http://cookpad.com/ 
2) 高丸圭一， 内田ゆず，乙武北斗， 木村泰知： 地方議会会議録におけるオノマトペの出現傾向に関する基礎的検討 

-少数の自治体に高頻度で出現するオノマトペについて-, 言語処理学会第20回年次大会, P5-16, 2014.



同じでもいいはずでは？

カラカラだけで理解できれば 一流の日本語話者だ！



このように１語で複数の意味をもつオノマトペの 
 

意味判別はまだ完成していない

badly??

Gatan??

moth tongue!!!???

1)Google翻訳 : https://translate.google.co.jp/?hl=ja  ２)Yahoo!翻訳 : http://honyaku.yahoo.co.jp/  ３)エキサイト翻訳 : http://www.excite.co.jp/world/



どうやって判別しよう？

名詞？形容詞？

係り先？動詞？



本研究のアプローチ

１，オノマトペの意味を決定する単語を自動抽出する

２，オノマトペの意味を決定する単語のどんな性質が 
　　オノマトペの意味判別に有効か分析する

 
入力：オノマトペ（１語で複数の意味をもつ）を含む文 
 
出力：文中に出現するオノマトペの意味

システムの構築



先行研究1 
ー機械学習を用いた多義性判別の結果と分析ー

精度[%] 名詞 係り先動詞 名詞＋係り先動詞
“さらり” 72.7 85.2 83.4
“がたん” 80.7 81.7 82.5

✴係り先動詞と名詞を素性として一定の成果

✴形容詞の効果がないことも確認

1) Hironori Fukushima, Kenji Araki, and Yuzu Uchida :  
"Disambiguation of Japanese Onomatopoeias Using Nouns and Verbs"P.Sojka et al. (Eds.) : 
 TSD2014, LNAI 8655, pp.141-149, 2014

✴研究対象としたオノマトペが少ない　→　対象オノマトペを増やす必要性

✴オノマトペ毎に多様な特徴や表現の出現　→　汎用性をもつ判別法の模索



オノマトペの種類を問わず, 
 

オノマトペの意味を判別できるような, 
 

出現単語（主に名詞）の使い方や 
 

ルールの設定を試みる． 
 

ルールと機械学習を組み合わせて 
 

判別システムの構築を目指す． 



オノマトペの意味を決定する単語を抽出する



オノマトペの意味を決定する単語の自動抽出

運動／量／が／ガタン／と／落ちる／後半

電車／が／ガタン／と／大きく／揺れた

突然／ガタン／と／大きな／物音

オノマトペの係り先動詞に係る名詞によって決定される場合

オノマトペの係り先動詞によって意味が決定される場合

“音”という単語が含まれることで 
必然的に擬音語と決定される場合



オノマトペの係り先みたら 
だいたいできるでしょ？

先行研究でオノマトペの係り先動詞を 
 

素性にした機械学習で、いい精度だったし…

いまの例にもオノマトペの係り先で 
 

決まってしまう例もあったし…



オノマトペの係り先

動詞 名詞 その他

対象文数 164 18 5

抽出単語 52 16 0

オノマトペの係り先は直接意味決定に関係するか？ 

抽出単語…被験者がオノマトペの意味を決定すると判断した単語

• 係り先動詞のみでは意味を決定できないことが確認された



• 係り先動詞のみで意味が決まらず名詞に依存する 
 
→名詞抽出のため，詳細なルールを設定 

• 係り先動詞のみで意味が決まる 
 
→動詞をリスト化

オノマトペの意味を決定する単語の自動抽出



ルールの一例
楽天は/岩隈と/田中は/素晴らしいのですが、 

 
 

他の/先発投手だと/ガタンと/力が/落ちるんですよね。 

投手
落ちるガタン

Don = |Npos - Opos|

Dkn = |Npos - Kpos|

0 1 2 3

4 5 6 7 8

どちらも１
“力”＝１“投手”＝３

抽出名詞

候補語

力



オノマトペの意味を決定する名詞のどんな性質が 
 

オノマトペの意味判別に有効か分析する



JUMAN のカテゴリ情報を
用いた分類 

分類対象の名詞は, 
オノマトペの意味を 
決定する名詞

“ガタン”を含む文で分類した結果

カテゴリ 擬音語 擬態語

抽象物
音 36 0

音以外 0 45

人工物

乗り物 2 0

金銭 0 3

その他 5 3

場所 4 0

数量 0 21

時間 0 1

自然物 0 1

動物 0 1

カテゴリなし 0 7

✴擬音語か擬態語どちらかに偏っている

“力”＝抽象物

抽出名詞

ガタン(擬態)と力が…

抽象物と具体物の判別 



• 抽象物…　”抽象物”，”色”，”数量”，”時間”， 
 
　　　　　　　”形・模様”，”人工物ー金銭” 

• 具体物…それ以外の全てのカテゴリ

抽象物と具体物の判別

✴オノマトペの意味決定名詞（抽出名詞）が抽象物なら擬態語， 

　 具体物なら擬音語 

✴抽出名詞に”音”が含まれれば擬音語



動詞によって意味が判別される文は非対象 

平均正解率は86.2[%]

コツコツ

ガタン

バタバタ

ガンガン

ガタガタ

ポンポン

ガサガサ

ピイピイ

ビリビリ

正解率
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オノマトペ毎の意味判別正解率と考察  
（名詞によって意味が判別される全450文の結果）



オノマトペの意味を決定する名詞＆動詞を用いた 
意味判別システムの構築



正解率(γ/α) 適合率（γ/β） F値

ガサガサ 72.3 83.9 77.6

ガタガタ 60.7 79.2 68.8

ピイピイ 65.3 75.0 69.8

ビリビリ 73.8 84.0 78.6

ガタン 73.0 81.8 77.1

ポンポン 57.4 69.7 63.0

コツコツ 71.2 90.4 79.7

ガンガン 66.2 79.3 72.2

バタバタ 66.2 90.7 76.6

合計 67.3 81.4 73.7

α＝人手により正解が付与できた文の総数 
β＝ルールベースシステムにより答えが付与された文の総数 
γ＝システムが与えた出力が正解だった文の総数

ルールベースシステムの精度 
（全1350文による実験）



解析エラー 
 

名詞が抽出できなかった場合も含め 
 

正解を出力したい 
 
 

 
意味決定単語が抽出できない場合は 

 
機械学習を使用する 

 
（人が与えた正解データを元に） 

 
 



正解率
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提案システムの性能（正解率）

機械学習とルールを取り入れることで 
判別システムとして一定の精度を得た 



まとめと今後の課題

• オノマトペの意味判別に名詞の性質を用いることは有効．

• ルールと機械学習を組み合わせ， 
オノマトペの意味判別を，高精度で可能とした．

• エラーは係り受け解析の失敗， 
カテゴリを与えられない新規名詞などが存在が挙げられた． 
 
→解決し実用化（日本語教育など）へ向け，さらに高精度へ



Thank you for your attention!!


